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ABSTRAK

Garuda adalah portal akademik dan mesin pencari untuk mengakses artikel, jurnal dan
publikasi serta karya ilmiah. Garuda telah resmi diluncurkan oleh kemenristekdikti pada
tahun 2018, banyaknya artikel maupun jurnal dan penerbit dengan berbagai macam
bidang ilmu menjadikan para pengakses lebih membutuhkan pemetaan klasifikasi sesuai
bidang ilmu yang dicari, penelitian ini bertujuan untuk menyelesaikan masalah
bagaimana membuat klasifikasi pada bidang ilmu dengan metode Naive Bayes untuk
mengetahui indeks kategori bidang ilmu yang berada di portal Garuda, Naive Bayes
menjadi satu diantara metode yang sering digunakan untuk melakukan klasifikasi data,
metode ini memprediksi probabilitas keanggotaan class, untuk evaluasi pengukuran hasil
kinerja metode tersebut menggunakan Precision, Recall, F-1 Score, dan Accuracy.
Penelitian ini menggunakan 500 data sampel data garuda yaitu dibagi menjadi 400 data
training dan 100 data testing dari lima kategori bidang ilmu yaitu Arts & Humanities,
Engineering & Technology, Life Science & Medicine, Natural Sciences, Social Sciences
& Management dan masing-masing bidang ilmu mengambil 100 sampel. Dari percobaan
yang dilakukan hanya mendapatkan nilai'akurasi sebesar 0.44, recall 0.2, presisi 0.04 dan
F-1 Score mendapat nilai 0.06, percobaan tersebut dilakukan beberapa kali dengan
konsistensi hasil yang sama; hal tersebut menunjukkan bahwa metode Naive Bayes untuk
penelitian kali ini belum dapat menghasilkan nilai akurasi yang diharapkan, faktor
penyebabnya antara lain data yang digunakan kurang akurat dalam pelabelan sehingga
nilai akurasi yang didapatkan masih jauh dari yang diharapkan.

Kata kunci: Garuda, Naive Bayes, Klasifikasi, Precision, Recall, F-1 Score, dan
Accuracy.

ABSTRACT

Garuda is an academic portal and search engine for accessing articles, journals and
publications and scientific works. Garuda has been officially launched by the Ministry of
Research, Technology and Higher Education in 2018, the large number of articles and
journals and publishers with various fields of science makes accessers more in need of
classification mapping according to the field of science being sought, this study aims to
solve the problem of how to make a classification in the field of science with the Naive
Bayes method to determine the index of the category of science in the Garuda portal,
Naive Bayes is one of the methods that is often used to classify data, this method predicts
the probability of class membership, to evaluate the measurement of the performance of
the method using Precision, Recall, F-1 Score, and Accuracy. This study uses 500 data
samples of Garuda data, which are divided into 400 training data and 100 testing data
from five categories of science fields, namely Arts & Humanities, Engineering &
Technology, Life Science & Medicine, Natural Sciences, Social Sciences & Management
and each science field takes 100 samples. From the experiments carried out only get an
accuracy value of 0.44, recall 0.2, precision 0.04 and F-1 Score gets a value of 0.06, the
experiment was carried out several times with the same consistency of results, this shows
that the Naive Bayes method for this research has not been able to produce the expected
accuracy value, the factors that cause it include the data used is less accurate in labeling
so that the accuracy value obtained is still far from expected.

Keywords: Garuda, Naive Bayes, Classification, Precision, Recall, F-1 Score, and
Accuracy.
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Garuda merupakan sebuah database akademik serta mesin pencari
akademisi untuk peneliti di Indonesia, portal garuda ini awalnya adalah
indonesian publication index (IP1) yang didirikan pada tahun 2011 oleh (IAES)
dan kemudian pada tahun 2018 oleh kementerian Riset, Teknologi, dan
Pendidikan Tinggi Rl (RISTEKDIKTI) telah resmi mengakuisisi. Portal
garuda ini adalah sebuah platform yang bermanfaat dalam lingkungan
akademik untuk mengakses dan menemukan artikel, dalam jurnal akademik
Indonesia, repository, arsip dan berbagai koleksi karya ilmiah lainnya.
Agregator, pengindeks, dan layanan terdesentralisasi lainnya, seperti ProQuest,
EBSCOHost, IEEE Xplore, Ei Engineering Village, ScienceDirect, Scopus dan
Web of Science. memungkinkan peneliti menemukan artikel yang relevan
berdasarkan pencarian mereka. Pada saat ini jumlah artikel terindeks garuda
sebanyak 1.974.843 artikel dari 14.540 jurnal dan 183 conferences. Tujuan
adanya garuda diharapkan menjadi- sarana bagi para peneliti dalam
berkomunikasi serta menghindari praktik plagiat, serta menjadi peningkatan
standar kualitas publikasi di Indonesia.(Subroto dkk., 2014)

Dalam berjalannya waktu perkembangan publikasi dibedakan menjadi
beberapa kategori bidang ilmu yang berbeda, setiap bidang ilmu tersebut
memiliki beberapa ciri dan karakter keilmuan yang berbeda pula, dari beberapa
kategori bidang tersebut meliputi lima kategori bidang ilmu utama yaitu bidang
ilmu Life Science & Medicine, bidang ilmu Social Sciences & Management,
bidang ilmu arts & Humanities, bidang ilmu Engineering & Technology,
bidang ilmu Natural Sciences, namun untuk sekarang belum ada mekanisme
yang efektif dalam proses pengklasifikasian semua artikel yang sesuai dengan
kategori bidang ilmu tersebut secara cepat, efisien dan otomatis dalam garuda.
Dan hal itu menjadi kelemahan bagi Garuda untuk sekarang ini.

Naive Bayes merupakan satu dari beberapa metode klasifikasi yang sering
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digunakan dalam proses pengklasifikasian data. Ketika melakukan klasifikasi
Naive Bayes memakai probabilitas sederhana yaitu dengan menghitung
kumpulan data kemudian menjumlahkan campuran nilai dataset yang diberikan
dengan frekuensi. Algoritma memakai teorema Bayes serta meringkas setiap
atribut sebagai independen atau tidak signifikan terkait dengan manfaat yang
didapatkan oleh nilai pada kelas variabel . pengertian lain menyatakan bahwa
Naive Bayes sebagai klasifikasi berdasarkan probabilitas serta metode statistik
yang dikembangkan oleh sarjana Inggris Thomas Bayes, yaitu memprediksi
hasil masa depan berlandaskan kinerja masa lalu.(Putri dkk., 2021). Telah
banyak penelitian yang menggunakan metode Naive Bayes yang mana
berdasarkan beberapa peneliti Naive bayes mempunyai keunggulan, yaitu cara
perhitungan yang lebih cepat serta memiliki kesederhanaan algoritma dengan
hasil akurasi yang baik.

Dari penelitian sebelumnya yang menggunakan Naive Bayes dengan judul
klasifikasi artikel berita bahasa Indonesia dengan naive bayes classifier dimana
pada penelitian tersebut peneliti membuat rancangan sistem yang berupa
aplikasi berbasis website yang dapat mengkategorikan artikel berbahasa
Indonesia sesuai isi artikel tersebut secara otomatis. Aplikasi tersebut
menggunakan fitur N-Gram dengan metode Naive Bayes. Hasil dari penelitian
tersebut didapatkan kesimpulan yaitu Naive Bayes memiliki akurasi yang
tinggi yaitu antara 88.7% sampai 94.7% dengan variasi rasio dataset training
dan testing sebesar 80 : 20, 70 : 30, 60 : 40, 50 : 50. Serta Ngram juga
memiliki hasil akurasi yang tinggi jika dibanding bigram.(Setiawan dKkk.,
2020).

Berdasarkan latar belakang diatas. Penelitian ini akan melakukan
eksperimen mengenai bagaimana cara membuat Kklasifikasi mengenai bidang
ilmu yang terdapat pada portal garuda sehingga seluruh publikasi di dalamnya
dapat diklasifikasikan dengan rapi sesuai dengan bidang ilmu yang ditentukan



1.2 Rumusan Masalah
Bagaimana membuat klasifikasi judul artikel pada garuda berdasarkan 5
bidang ilmu secara otomatis
1.3 Batasan Masalah
Untuk batasan masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Klasifikasi pada penelitian ini hanya diambil pada 5 bidang ilmu

menggunakan metode Naive Bayes

2. Dalam penelitian ini data yang digunakan hanya berdasarkan judul publikasi
terindeka dari garuda
1.4 Tujuan Tugas Akhir
Tujuan tugas akhir-ini adalah merancang sebuah sistem untuk melakukan
klasifikasi bidang ilmu pada publikasi terindeks garuda dengan metode

klasifikasi data mining menggunakan Metode Naive Bayes
1.5 Manfaat

Manfaat dari penelitian ini, memudahkan dalam pengklasifikasian artikel
sesuai dengan bidang ilmu yang dicari pada publikasi terindeks dari lima bidang

ilmu secara komputerisasi.
1.6 Sistematika Penulisan

Untuk sistematika penulisan yang digunakan oleh penulis dalam sebuah
pembuatan laporan tugas akhir adalah:
BAB 1. PENDAHULUAN

Pada bagian bab ini peneliti menyampaikan latar belakang dari judul penelitian,
rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian, serta sistematika pada
penulisan.

BAB 2: TINJAUAN PUSTAKA DAN DASAR TEORI

Pada bagian bab ini merupakan bagian yang memuat tinjauan pustaka dari

berbagai penelitian yang ada sebelumnya yang berkaitan dengan penelitian



yang akan dibuat serta dasar teori yang membantu peneliti dalam membuat
penelitian ini sehingga dengan dasar teori ini dapat lebih muda dalam
memahami konsep kerja sebuah teori yaitu teori Klasifikasi dengan

menggunakan Naive Bayes

BAB 3: METODE PENELITIAN

Pada bab ini merupakan pemaparan proses dari sebuah tahapan-tahapan
penelitian, mulai dari pengambilan dataset, perancangan sistem, serta
pengujian hasil.

BAB 4: HASIL PENELITIAN

Pada bagian bab ini peneliti melaporkan hasil dari penelitian yaitu dengan

melakukan pengujian hasil dari proses klasifikasi dengan menggunakan web

BAB 5: KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab ini peneliti memberikan kesimpulan dari tahapan proses sejak awal
penelitian  hingga akhir  serta memberikan saran  yang perlu untuk

dikembangkan lagi



BAB Il
TINJAUAN PUSTAKA DAN DASAR TEORI

2.1 Tinjauan Pustaka

Peneliti mengambil berbagai penelitian sebelumnya yang digunakan sebagai
bahan pertimbangan serta referensi yang berkaitan dengan judul yang akan
dibuat pada penelitian ini adalah sebagai berikut:

Dari penelitian sebelumnya yaitu sebuah penelitian yang melakukan
perbandingan kinerja metode Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor pada artikel
berbahasa Indonesia, dimana pada penelitian tersebut peneliti membuat sebuah
sistem yang mampu membagi kelompok artikel dengan akurat secara otomatis,
peneliti menggunakan Naive Bayes Dan KNN sebagai metodenya dan pada
penelitian tersebut peneliti akan membandingkan hasil dari masing-masing
metode Klasifikasi tersebut. Dan dari hasil penelitian tersebut menunjukkan
bahwa hasil dari Naive Bayes menghasilkan nilai akurasi yang unggul sebesar 70
% dibandingkan dengan KNN yang menghasilkan akurasi lebih rendah yaitu
sebesar 40 %.(Devita dkk., 2018).

Pada penelitian yang yang lain yaitu sebuah penelitian yang berjudul
klasifikasi karya ilmiah (Tugas Akhir) mahasiswa menggunakan metode Naive
Bayes Classifier (NBC). Pada penelitian tersebut peneliti membuat sebuah
sistem yang mampu melakukan klasifikasi pada karya ilmiah dari mahasiswa
dengan bidang ilmu Teknik Informatika, metode naive bayes dipilih pada
penelitian ini dengan menggunakan lima kategori yang dibagi dari parameter
latar belakang yaitu sistem pakar dan sistem informasi geografis, data mining,
pengolahan citra dan sistem pengambilan keputusan. Kemudian jumlah dataset
yang digunakan yaitu 170 data dengan rincian 150 untuk data training dan 20
untuk data testing. Dan hasil yang didapat dari penelitian tersebut naive bayes
mendapat nilai rata-rata akurasi yang baik yaitu sebesar 86.68% dengan waktu
pengujian rata-rata dibutuhkan 5,406 detik setiap pengujian.(Nurdin dkk., 2021)

Pada penelitian selanjutnya yaitu sebuah penelitian dengan judul klasifikasi

5



berita menggunakan metode Naive Bayes Classifier, pada penelitian tersebut
peneliti membangun sistem yang mampu melakukan klasifikasi berita dengan
mengelompokkannya sesuai kategori yang lebih spesifik, yang mana hal tersebut
diharapkan dapat membantu bidang sosial Badan Pusat Statistik Provinsi Riau
yang masih mengalami kendala dalam mencari dan mengelompokan berbagai
jenis berita mengenai Provinsi Riau. Pada penelitian ini menggunakan Naive
Bayes Classifier sebagai metodenya, dengan menggunakan sampel data 510
berita kemudian membaginya menjadi tiga kategori vyaitu tentang berita
kemiskinan, kemudian kategori berita demokrasi dan terakhir kategori
ketenagakerjaan. Kemudian pada tahap berikutnya dilakukan preprocessing
data, kemudian dilakukan pembobotan kata dan setelah itu dilakukan penerapan
metode. Dari penelitian tersebut didapatkan sebuah hasil yang menunjukkan
bahwa metode Naive Bayes menghasilkan nilai akurasi yang baik yaitu
didapatkan nilai akurasi sebesar 94% dengan pembagian data uji sebesar 10 %
serta data latih 90%.(Habib dkk., 2022)

Pada penelitian berikutnya yaitu penelitian yang berjudul penerapan metode
Naive Bayes Classifier pada sistem pengklasifikasian berita secara otomatis
berbasis website (studi kasus: berita lokal dari media massa online Kalimantan
Barat). Pada penelitian tersebut peneliti membuat sistem klasifikasi berita pada
portal media massa berbasis online yang berada di daerah tersebut. Dimana
sebelumnya dalam melakukan klasifikasi pada berita-berita pada media massa
tersebut masih menggunakan cara manual. Pada kasus ini peneliti menggunakan
klasifikasi Naive Bayes dengan sampel data yang berjumlah 18.794 berita,
kemudian data dibagi menjadi data training sebanyak 936 data dan data testing
sebanyak 405 data dengan perbandingan 70:30 untuk pengujian performa. Dari
hasil uji tersebut mendapatkan hasil akurasi dengan nilai 98,90% dari hasil
pengujian 9 kelas. 9 kelas tersebut meliputi tema politik dan pemerintahan
sebanyak 4.821, kemudian tema berita pariwisata, olahraga dan event dengan
jumlah 2.475 berita, kemudian tema pemilu dengan jumlah 2.254 berita,
kemudian tema tentang kriminalitas serta hukum dengan jumlah 1.885 berita,

kemudian tema tentang pendidikan, yang berjumlah 1.561 berita, kemudian



tema transportasi serta lalu-lintas yang berjumlah 1.400 berita, kemudian tema
bencana alam yang berjumlah 1.179 berita, kemudian tentang tema kesehatan ,
memiliki data dengan jumlah 663 berita, kemudian yang terakhir tentang tema
narkotika dengan jumlah 488 berita.(Rasila dkk., 2019).

Kemudian pada penelitian sebelumnya yang berjudul perbandingan K-
Nearest Neighbour dan Naive Bayes Classification dalam membangun sistem
rekomendasi berita olahraga online berbasis web, dimana pada penelitian
tersebut peneliti melakukan uji perbandingan hasil dari pembuatan sistem
klasifikasi rekomendasi berita olahraga online menggunakan metode KNN dan
Naive Bayes pada penelitian tersebut menggunakan sebanyak 2500 judul berita
olahraga sebagai dataset yang yang dibagi menjadi 9 kelas yaitu untuk sepak
bola yang terdiri dari 4 kelas Negara Spanyol, ltalia, Indonesia, Inggris,
kemudian kelas esport, motogp, F1, bulu tangkis serta kelas basket. Dari
pengujian dua algoritma tersebut menggunakan training data dengan jumlah
2252 data serta testing data dengan jumlah 248. Dan dari hasil penelitian
tersebut Naive Bayes mendapatkan akurasi yang lebih unggul yaitu sebesar
95,161% dibanding KNN yang hanya menghasilkan akurasi sebesar
84,677%.(Seran dkk., 2021)

Pada penelitian yang lain dengan judul algoritma Naive Bayes dalam
menentukan Klasifikasi produk pada penjualan pulsa, pada penelitian tersebut
peneliti membuat sistem yang dapat mengklasifikasikan produk yang laris dan
tidak laris pada konter RA Cell dalam konter tersebut tersedia bermacam merek
provider pulsa seperti Telkomsel, XL, Indosat dan 3, Naive Bayes menjadi
metode yang digunakan untuk penelitian kali ini dengan menggunakan sampel
data sebanyak 600 data, yang kemudian dilakukan pembagian data menjadi data
latih sebanyak 480 serta data uji 120. Hasil yang didapat dari penelitian tersebut
algoritma Naive Bayes mendapatkan produk terlaris yaitu pulsa Telkomsel
dengan nilai akurasi 97,50%, kemudian Precision mendapat nilai 100%, dan
selanjutnya Recall mendapat hasil nilai 93,48%. Dari hasil tersebut dapat
disimpulkan bahwa metode Naive Bayes menjadi metode yang tepat dan baik
untuk penelitian ini.(Wahyu Hadikristanto, 2020)



Pada penelitian yang lain yaitu sebuah penelitian dengan klasifikasi berita
hoax menggunakan metode naive bayes, dalam penelitian tersebut penulis
melakukan sebuah penelitian dikarenakan banyaknya berita hoax yang sering
bertebaran di sosial media internet, dan tidak bisa dipungkiri bahwasanya berita
hoax muda sekali tersebar di internet terlebih sekarang diera digital yang mana
teknologi informasi sangat berkembang pesat, dari permasalahan tersebut
peneliti mencoba untuk membuat suatu smart system dengan kemampuan
mengklasifikasikan berbagai berita tidak benar yang bertebaran di sosial media,
pada penelitian tersebut dilakukan beberapa tahapan antara lain vyaitu
preprocessing, pembobotan kata dengan menggunakan metode naive bayes,
untuk pengukuran menggunakan metode 10-fold cross validation dan
mendapatkan hasil pada nilai fold 6 memiliki tingkat akurasi yang paling tinggi
sebesar 85,28 % yaitu dengan dokumen yang terklasifikasi sebanyak 307 secara
relevan dan sebanyak 53 dokumen yang terklasifikasi tidak relevan atau menjadi
sekitar 14.72%. dan berdasarkan dokumen berita hoax dan benar tersebut
mendapat nilai rata-rata yaitu nilai precision sebesar 0,896 dan recall
0.853.(Mustofa & Mahfudh, 2019).

pada penelitian berikutnya yaitu sebuah penelitian dengan judul Penerapan
Metode Naive Bayes Pada Klasifikasi Pelanggan. Pada penelitian tersebut
penulis melakukan sebuah penelitian tentang bagaimana melakukan klasifikasi
pelanggan potensial dan non potensial,hal itu dilakukan pemilik dalam
memberikan bonus terhadap pelanggan, tujuannya yaitu sebagai strategi dalam
meningkatkan kualitas kepada pelanggan yang potensial dalam membantu
peningkatan penjualan, Naive Bayes menjadi metode yang dipilih pada
penelitian ini. Aplikasi sistem dirancang menggunakan PHP dan MySQL, Dalam
penelitian tersebut atribut yang digunakan untuk melakukan klasifikasi yaitu
jumlah pembelian, interval waktu, dan lokasi. Hasil dari pengujian dari 25
sampel data mendapatkan hasil 23 sesuai dan 2 tidak sesuali, sehingga dari
hasil tersebut berhasil mendapat prediksi pelanggan dengan jumlah nilai presisi
100%, Recall 91% dan akurasi 92%.(Putro dkk., 2020)

Pada penelitian yang lain vyaitu sebuah penelitian yang berjudul



Perbandingan Kinerja Algoritma Naive Bayes dan C.45 Pada Klasifikasi Spam
Email, penulis melakukan penelitian tersebut dikarenakan banyaknya gangguan
serangan balik hacker, cracker maupun virus, diantara platform yang sering
mendapat gangguan ialah Email seperti misalnya banyaknya spam email yang
masuk, tentunya hal itu sangat mengganggu bagi pengguna email, untuk itu
peneliti berusaha membuat sebuah alat bantu berupa sistem yang dapat
membantu dalam menentukan apakah pesan tersebut berupa spam atau non
spam, dalam penelitian tersebut menggunakan metode Naive Bayes dan C.45
yang mana nantinya tingkat keakuratannya akan dibandingkan dari dua metode
tersebut mana yang paling mendapat hasil nilai tertinggi. Dan setelah dilakukan
pengujian akhirnya mendapatkan hasil yaitu sebesar 96.70% untuk Naive Bayes
yaitu dengan rincian data yang berjumlah 3385 data untuk prediksi Ham dan
True Ham, kemudian 165 jumlah data untuk prediksi Ham dan True Spam, serta
sejumlah O data untuk prediksi Spam dan True Spam. Sedangkan algoritma C.45
mendapatkan nilai akurasi sebesar 96,68% yang mana sejumlah 3385 data untuk
prediksi Ham dan Tue Ham, kemudian sejumlah 0 data untuk prediksi Ham dan
True Spam, dan sejumlah 1447 data untuk prediksi Spam dan Tue Spam. Dan
dari hasil perbandingan tersebut dapat disimpulkan Naive Bayes menghasilkan
tingkat kinerja yang lebih unggul dibandingkan algoritma C.45 pada penelitian
ini.(Sulaeman dkk., 2022)

pada penelitian yang lain yaitu penelitian dengan judul Penerapan Algoritma
Naive Bayes Pada Kilasifikast Konten Twitter dengan Indikasi Depresi, yang
mana depresi merupakan bagian dari penyakit yang memiliki banyak pengaruh
bagi penderitanya. Beberapa hal yang menjadi penyebab depresi banyak sekali
seperti pekerjaan, kehidupan sosial dan lain-lain, sebanyak 6.1% dari total
seluruh penduduk Indonesia yang berjumlah 267.7 juta jiwa diperkirakan
mengalami tekanan depresi pada tahun 2018. Hal itu sangat mempengaruhi
pandangan masyarakat tentang issue mental health yaitu dengan rendahnya
tingkat kesadaran masyarakat tentang bahayanya penyakit kejiwaan, diera
gempuran perkembangan teknologi yang sangat pesat terutama media sosial

yang menjadi platform bagi masyarakat dalam menyalurkan ekspresinya melalui
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berbagai konten yang mereka buat. Pada penelitian kali ini peneliti
mengumpulkan data yang menjadi indikasi gangguan depresi dari platform
media sosiaL Twitter dalam penelitian ini juga melibatkan psikiater untuk
membuat pelabelan dataset mengenai apakah ini konten yang “Memiliki Indikasi
Depresi” dan “Tidak memiliki indikasi” kemudian data tersebut dikembangkan
menjadi prediktif dengan menggunakan metode Complement Naive Bayes
(CNB) dan Multinomial Naive Bayes (MNB) untuk metode Klasifikasi
sedangkan metode ekstraksi fitur menggunakan metode Term Frequency—
Inverse Document Frequency (TF—IDF). Hasil yang didapatkan dari percobaan
yang telah dijalankan dengan menggabungkan MNB dan metode TF-IDF
berhasil mendapat nilai F-score dengan skor 91.30% sedangkan penggabungan
CNB dengan metode TF-—IDF menghasilkan tingkat capaian performa dengan
skor 91.98%.(Budiman dkk., 2021).

2.2 Dasar Teorl

2.2.1 Garuda

Portal Garuda Indeks Publikasi Indonesia-merupakan database akademik
dan mesin pencari akademisi untuk peneliti di Indonesia, portal ini berdiri dari
sebuah diskusi beberapa tahun terakhir antara Institute of Advanced
Engineering and Science (IAES) dan pada tahun 2011 resmi diluncurkan,
dimana mereka menghasilkan sebuah ide gagasan untuk mendirikan jurusan
database akademik dan mesin pencari. Indeks Publikasi Indonesia (IPI) atau
sebelumnya dikenal sebagai Portal Garuda Indeks Publikasi Indonesia (Portal
Garuda IP1) kemudian pada tahun 2018 oleh Kementerian Riset, Teknologi dan
Pendidikan Tinggi Rl mengakuisisinya. Dimana saat ini Portal Garuda adalah
sebuah platform yang  bermanfaat dalam lingkungan akademik untuk
mengakses dan menemukan artikel, dalam jurnal akademik Indonesia,
repository, arsip dan berbagai koleksi karya ilmiah lainnya.

Agregator, pengindeks, dan layanan terdesentralisasi lainnya, seperti
ProQuest, EBSCOHost, IEEE Xplore, Ei Engineering Village, ScienceDirect,
Scopus dan Web of Science. memungkinkan peneliti menemukan artikel yang
relevan berdasarkan pencarian mereka. Sebagian besar artikel yang
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dikumpulkan diperlukan untuk mendapatkan recall yang tinggi dan dalam
mendapatkan presisi yang tinggi maka diperlukan metode pengindeksan yang
tinggi. Banyaknya artikel dan penerbit yang sulit ditemukan di internet dengan
cepat dalam pencarian data menjadi masalah dalam pengumpulan data sehingga
mesin pencari otomatis menjadi kebutuhan yang sangat penting sehingga dalam
pencarian data tidak perlu menggunakan cara manual dengan mencari satu
persatu. Untuk itu IPI dicancang untuk menjelajah, memantau mengabstraksi
dan meningkatkan standar publikasi Indonesia. Pada saat ini jumlah artikel
terindeks garuda sebanyak 1.974.843 artikel dari 14.540 jurnal dan 183
conferences. Dalam hal interface pencarian IPI memiliki sejumlah pilihan
pencarian. Ini diakses melalui Tab di bagian atas dari layar. Dengan
menggunakan ini dimungkinkan untuk memilih antara "Pencarian Sederhana",
"Pencarian Judul®, "Pencarian Penulis”, Opsi "Penelusuran Jurnal” dan
"Penelusuran Penerbit".(Subroto dkk., 2014). Untuk penelitian kali ini
penyusun akan menggunakan data judul artikel jurnal publikasi yang terdapat
dalam portal garuda dari data tersebut akan diproses melalui tahapan data
mining
2.2.2 Data Mining

Data mining merupakan gabungan dari beberapa bidang ilmu seperti
database, statistika, machine learning dan sebagainya, dari penggabungan
tersebut didapatkan hasil pengetahuan baru yaitu berupa sebuah proses data
mining, yang mana dengan data mining dapat digunakan dalam mencari dan
menggali sebuah informasi yang sulit dan masih tersembunyi dalam sebuah
database yang termasuk dalam tahapan proses Knowlede Discovery in
Database.(Sukarna dkk., 2021)

Knowledge Discovery in Database (KDD) merupakan mekanisme yang
dapat didefinisikan sebagai proses organisasi untuk mengidentifikasi dan
menemukan pola secara andal dan berguna dari data mentah serta rumit yang
terkumpul.(Simanjuntak dkk., 2021). Dalam data mining sebelum data diolah
lebih lanjut maka terdapat beberapa proses diantaranya pengolahan data dalam
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pengolahan data menggunakan tahapan preprocessing.

a. Preprocessing
Preprocessing adalah tahapan penting dalam data mining dan

merupakan proses pertama yang terjadi sebelum dimulainya proses pelatihan
dan pengujian dan mengubah data masukan menjadi data yang diformat
dengan benar dan siap untuk diproses. Preprocessing mencakup berbagai
operasi. Termasuk menggabungkan, mengubah, atau mengubah data untuk
menghapus, menggabungkan, mengurangi, dan memperkirakan. Ini sering
dilakukan dalam meminimalkan kesalahan atau kesalahan pada data mentah

sebelum dilakukan proses ketahap berikutnya.(Ailmi dkk., 2020).
Langkah-langkah preprocessing yaitu :

1. Cleaning merupakan proses menghilangkan karakter tanda baca pada teks
seperti angka, username hashtag, url, mention, dan simbol

2. Tokenizing merupakan proses Proses memecah rangkaian kalimat-kalimat
tersebut menjadi kata

3. Stopword merupakan proses menghilangkan beberapa kata yang tidak
relevan dan mengambil kata yang berguna contoh kata yang dibuang
adalah “yang”, “dan”, “di”, dan “dari”.

4. Stemming merupakan proses mengubah kata yang memiliki imbuhan
menjadi kata dasar caranya yaitu dengan membuang imbuhan yang
terdapat dalam sebuah kata pada teks.

5. Case Folding bagian dari preprocessing yang berfungsi dalam merubah

kata dari sebuah kalimat sehingga menjadi huruf kecil

Ketika data telah diolah dan dibersihkan menjadi data yang valid maka tahap
selanjutnya penulis menentukan metode yang akan digunakan dalam
mengolah data lebih lanjut,ada beberapa metode di dalam data mining, salah
satunya adalah klasifikasi
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b. Klasifikasi

Klasifikasi merupakan suatu metode yang digunakan untuk melakukan
pengelompokan benda ataupun objek berdasarkan ciri-ciri yang dimiliki
benda tersebut. Banyak cara dalam melakukan proses klasifikasi seperti cara
manual atau menggunakan teknologi. Proses manual merupakan proses yang
dilakukan sendi oleh manusia tanpa menggunakan teknologi sedangkan
klasifikasi yang berbasis teknologi adalah klasifikasi yang prosesnya
menggunakan alat bantu seperti algoritma beberapa algoritma yang biasa
digunakan adalah seperti Naive Bayes, Fuzzy, Support Vector Machine serta
Jaringan Syaraf Tiruan.(Wibawa dkk., 2018).

Terdapat beberapa metode klasifikasi yang sering digunakan. Dalam
penelitian ini penulis menggunakan metode algoritma Naive Bayes

Classification

c. Naive Bayes

Naive bayes adalah bagian dari metode yang digunakan dalam proses
klasifikasi. Probabilitas dan statistik adalah proses pengklasifikasian dari
metode Naive Bayes yang memprediksi probabilitas keanggotaan class.
Thomas Bayes merupakan ilmuwan Inggris yang mengemukakan Teorema,
yakni dengan memprediksi suatu peluang dimasa yang akan datang
berdasarkan pengalaman Kinerja di masa lampau. Kombinasi antara Teorema
Bayes dan Naive menjadikan setiap atribut bersifat bebas tidak bergantung
dan berdiri sendiri. Metode tersebut juga bisa diterapkan secara efisiensi
dalam pembelajaran yang terwasi (supervised learning). Manfaat klasifikasi
adalah bahwa hanya sejumlah kecil data uji yang jarang diperlukan untuk
memverifikasi parameter (sarana dan variasi variabel) yang dibutuhkan dalam
klasifikasi. Karena asumsi bahwa setiap variabel adalah independen, hanya
variasi dari kelas individu yang harus dipertimbangkan daripada semua rumus
matematika kovarian. Dalam perjalanannya, Naive Bayes menganggap bahwa
ada tidaknya ciri tertentu pada kelas tertentu tidak ada hubungannya dengan

ada tidaknya ciri serupa pada kelas lain. Ketika proses klasifikasi, pendekatan
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Bayes akan menghasilkan label kategori dengan probabilitas tertinggi Prinsip
Bayes adalah sebuah teori.(Handoko & Neneng, 2021).

Rumus Naive Bayes
count (w;,C) +1

. — 1
PwilC) count (C) + | V| 1)
C =Class
D = Dokumen
Wi = kata ke i

(wi,c) = jumlah kata wi dalam C

Count (C) jumlah kata di class C

| V| =jumlah vocbulary

Untuk implementasi metode naive bayes peneliti membutuhkan library PHP
dari rubix ml dimana library PHP tersebut telah mengakomodir berbagai

jenis algoritma machine learning termasuk Naive Bayes
. Rubix ML

Rubix ML adalah sebuah library PHP yang memfasilitasi dan
menyediakan bagi penggunanya dalam belajar maupun membangun sebuah
sistem mesin learning. Rubix ML sendiri-memiliki banyak fasilitas dan tools
yang disediakan bagi para penggunanya mulai dari membaca data, training,
preprocessing, testing, validation serta production lebih dari 40 algoritma
supervised maupun unsupervised. Untuk Rubix ML hanya dapat digunakan
dengan minimal PHP 7.2, setelah melaksanakan implementasi metode Naive
Bayes dengan library Rubix ML kemudian melakukan proses evaluasi dengan

confusion matrix di Rubix ML

. Evaluasi

Evaluasi merupakan proses yang digunakan dalam menetapkan nilai
kegunaan dari model vyang telah sukses dibangun pada tahap
sebelumnya.(Sutoyo, 2018)

Evaluasi dilakukan untuk menentukan sebuah keputusan dari sebuah
objek atau kegiatan penelitian yang telah dilakukan untuk memperbaiki hasil

dari proses penelitian sebelumnya tentunya dengan bersandar pada data serta
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sumber informasi yang telah kumpulkan. Evaluasi klasifikasi dengan metode
Naive Bayes menggunakan empat bentuk evaluasi yaitu pertama Accuracy,
kemudian Precision, selanjutnya Recall dan F-1 score, dan evaluasi tersebut
digunakan dalam mengukur kinerja sistem untuk menghasilkan tingkat
prediksi yang baik. Pada evaluasi tersebut menggunakan pengukuran yang
dilakukan pada confusion matrix dimana pada rumus precession TP
merupakan nantinya prediksi positif yang dijumlahkan semua dan benar
positif. Dan TN atau benar negatif merupakan jumlah yang diprediksi salah.

FP atau false negative saat diprediksi ternyata memiliki nilai positif.

a. precession adalah rasio jumlah dokumen yang dianggap memenuhi
kebutuhan seorang peneliti informasi. Akurasi menunjukkan seberapa
akurat sistem memberikan informasi yang sebelumnya diminta oleh
pengguna. Semakin tinggi nilai akurasi maka semakin tinggi pula kualitas

metode yang digunakan dalam sistem. Rumus presisi:

Precision = ——— 2
TP+FP

b. Recall adalah persentase dari keseluruhan fiile yang dapat dipulihkan

melalui proses penemuan dalam sistem.

Recall = ——~ (3)
TP+FN

c. F-1 score merupakan perbandingan antara rata-rata precision dan recall
yang dibobotkan.

Precision XRecall
F-1score = 2¥——MMMMM— 4
Precision+Recall ( )

d. Accuracy adalah rasio prediksi yang benar (negatif dan positif) disemua
data. Akurasi memberikan jawaban untuk pertanyaan yang benar
diprediksi dan salah prediksi

TP+TN (5)

Accuracy = TP+FP+TN+FN



BAB I111
METODE PENELITIAN

3.1 Tahapan Penelitian

Adapun pada tahap penelitian ini peneliti menggunakan algoritma Naive
Bayes dengan menggunakan data berupa judul artikel jurnal publikasi dari
database Garuda yang mana data tersebut berupa judul artikel yang akan
diklasifikasikan menjadi lima bidang ilmu yaitu seni & Humaniora, llmu Hayati

& Kedokteran, llmu Pengetahuan Alam, IImu Sosial & Manajemen.

| Mulai |

¥

s f
Pengumpuian
Cata

i
- T .

w

Freprocessing ‘

|' Penerapan I'I.-'Ie‘tnde—‘

Evzluas:

Akurasi. Presisi,
Racall, F-Maasure
| Selesai

Gambar 3. 1 Skema tahapan proses penelitian

Gambar 3.1 merupakan skema tahapan proses penelitian dimana dari tahapan
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penelitian ini yaitu tahap pertama dengan memulai pengambilan data garuda
dari, setelah mendapatkan data tersebut kemudian melakukan proses validasi
yang dilakukan oleh tim pengembang website garuda, setelah data tervalidasi
kemudian melakukan preprocessing setelah melakukan preprocessing
kemudian mengolah data menggunakan metode algoritma Naive Bayes, setelah
data diolah kemudian akan dilakukan evaluasi guna mendapatkan hasil berupa

=
l

Ciganing

!

Case Folding

l

Tokemizing

.

Stopward

!

Stemming

'
=N

Gambar 3. 2 Tahapan preprocessing

akurasi, presisi dan recall.
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Gambar 3.2 merupakan tahapan preprocessing dimana dalam preprocessing
memiliki lima tahapan yaitu cleaning yang merupakan proses proses
menghilangkan karakter tanda baca pada teks, kemudian case folding yang
berfungsi untuk merubah kata dalam kalimat sehingga menjadi huruf kecil,
kemudian Proses memecah rangkaian kalimat-kalimat tersebut menjadi Kkata,
kemudian stopword merupakan proses menghilangkan beberapa kata yang
tidak relevan dan mengambil kata yang berguna contoh kata yang dibuang
adalah “yang”, “dan”, “di”, dan “dari”. kemudian terakhir adalah Stemming
merupakan proses mengubah kata yang memiliki imbuhan menjadi kata dasar
caranya yaitu dengan membuang imbuhan yang terdapat dalam sebuah kata

pada teks.

3.1.1 Koleksi data Garuda

Pada penelitian ini penulis mengambil data yang bersumber dari website
garuda, dengan mengambil 500 sampel data yang dibagi menjadi lima kategori
bidang ilmu yaitu arts & Humanities sebanyak 100 sample, Engineering &
Technology sebanyak 100 sample, Life Science & Medicine sebanyak 100
sampel, Natural Sciences sebanyak 100 sample, Social Sciences & Management
sebanyak 100 sampel. Dalam sumber tersebut telah tervalidasi oleh pakar tim
pengembang Garuda.



Contoh sampel data judul artikel jurnal dari garuda yang akan di proses

Tabel 3. 1 Contoh sampel data judul dari garuda

19

NO

DATA

BIDANG ILMU

Pendidikan

menengah Assalihiyah Thailand)

karakter — peduli |
lingkungan (studi kasus di sekolah

Transformasi  Sampah  Plastik
Berbasis Destilasi Panel Surya

Engineering &
Technology

Life Science &

Medicine

Natural Sciences

Social Sciences

& Management

Potensi - Hasil = dan Toleransi
Galur-galur Inbrida Sorgum pada
Tanah dengan Hara Fosfor
Rendah

Kerapatan dan Tutupan Kanopi
Ekosistem Mangrove di Desa
Wisata Pare Mas Lombok Timur

Politik Adaptasi Perubahan Iklim
dalam Pendekatan  Multilevel
Governance di Kota Semarang
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Sampel data 500 judul artikel jurnal garuda dari lima bidang ilmu yang akan
digunakan dalam proses klasifikasi.

Perspektif Hukum Islam Perspektif Hukum Islam,Arts & Humanities

IbM TERAPI PRAKTIS BAGI KELUARGA ANAK TUNARUNGU,Arts_& Humanities

Edukasi Manajemen Pola Hidup Sehat di Desa Pegagan Julu Kabupaten Dairi,Arts_& Humanities

RELIGIOUS LIFE OF MUSLIM STUDENT IN NOW-ISLAMIC SCHOOL,Arts & Humanities

PENGARUH TANGGUNGIAWAB ORANGTUA TERHADAP PERTUMBUHAN ROHANI KAUM REMAJA USIA 13-16 TAHUN DI DESA LUMBAN LOBU KECAMTAN BONATUA LUNASI KABL
AGAMA: SEBUAH UPAYA PEMBEBASAN MANUSIA (Perspektif-Dialogis Islam dan Kristen),Arts_& Humanities

INFORMATION AND COMMUNICATION TECHNOLOGY (ICT) ORIENTED TASK IN ENGLISH TEXTBOOKS,Arts & Humanities

8 PROMOTING INFORMATION AND COMMUNICATION TECHMOLOGY IN INDONESIA,Arts_& Humanities

9 The Efficiency and Effectiveness of The Distribution of Zakat Funds in Yogyakarta 's Baznas,Arts_& Humanities

10 IMAJINAST IDENTITAS ORANG JEMBER: WACAMA PENDALUNGAN BESERTA EFEKNYA,Arts & Humanities

11 Pengaruh Metode Diskusi Terhadap Motivasi Belajar Pendidikan Agama Katolik Pada Siswa Kelas VIII SMP Negeri 2 Obaa Kabupaten Mappi,Arts_{
12 PERSEPSI MAHASISWA KPI TERHADAP FILM MAROSOK THE MOVIE,Arts_& Humanities

13 HUBUNGAN EFIKASI DIRI DENGAN MOTIVASI BELAJAR SISWA DI SMA PERSATUAN PEDAMARAN,Arts & Humanities

14 THE ROLE OF THE HUMANITARIAN ACTION INTERNATIOMAL COMMITTEE FOR THE RED CROSS (ICRC) IM THE 2811 LIBYA REVOLUTION,Arts_& Humanities

15 USAHA MIKRO KECIL DAN MENENGAH (UMKM) PADA MASA PANDEMI COVID-19 DI KECAMATAN SAKO PALEMBANG,Arts_& Humanities

16 Analisis Kelayakan Pembiayaan Mudharabah di BMT Bina Ummat Sejahtera Cabang Cukir,Arts_& Humanities

17 ANALISIS KESALAHAN SISWA DALAM MENYELESAIKAN SOAL PROGRAM LINEAR DITINJAU DARI ADVERSITY QUOTIENT,Arts_& Humanities

18 M Mendeskripsikan Prosedur Pelaksanaan Tes,Arts_& Humanities

19 Pengembangan Motorik Kasar Anak Usia Dini Melalui Permainan Gerakan Binatang,Arts_& Humanities

20 AMBIGUITAS SEBAGAI PERSOALAN BAHASA DAN TANDA BACA,Arts & Humanities

21 KAJIAN YURIDIS TERHADAP PENYIDIKAN TINDAK PIDAMA PENCABULAN OLEH ANAK (STUDI KASUS POLRES MOROWALI),Arts_& Humanities

22 AN ANALYSIS OF THE CULTURALLY-BOUND EXPRESSIONS IM THE ENGLISH TRANSLATION VERSION OF AHMAD TOHARI'S RONGGENG DUKUH PARUH,Arts & Humanit:
23 Penerapan Layanan Konseling Pada Siswa Yang Melanggar Tata Tertib Sekolah Di Madrasah Aliyah Darunnah Lumajang,Arts_& Humanities

24 PENGEMBANGAN BAHAN AJAR SEJARAH (MODUL) BERBASIS DIORAMA MUSEUM BENTENG VREDEBURG UNTUKMENINGKATKAN KESADARAM SEJARAH SISWA KELAS XI IPS
25 NILAI PENDIDIKAN DALAM SURAT LUQMAN AYAT KE 12 SAMPAI KE-19 DALAM KITAB TAFSIR AL MISBAH;Arts_& Humanities

26 Moderasi Beragama Pada Masa Pandemi Covid 19,Arts & Humanities

R T I ST

Gambar 3. 3 Data sampel 500 judul artikel jurnal garuda

Pada gambar 3.3 merupakan sampel dataset judul artikel jurnal publikasi
terindeks garuda dengan jumlah total 500 judul artikel dengan kategori lima
bidang ilmu bidang ilmu. tersebut meliputi arts & Humanities sebanyak 100
sampel, Engineering & Technology sebanyak 100 sample, Life Science &
Medicine sebanyak 100 sampel, Natural Sciences sebanyak 100 sample, Social
Sciences & Management sebanyak 100 sampel dimana datum tersebut telah
divalidasi oleh pengembang garuda, kemudian data tersebut dibuat dengan
format CSV untuk dimasukan kedalam sistem pemrosesan

3.1.2 Preprocessing
Pada tahapan preprocessing dataset yang digunakan merupakan data yang

diambil dari portal garuda untuk proses preprocessing tersebut yaitu dengan
menyeleksi artikel ilmiyah yang terdapat didalam portal garuda yang kemudian
dibagi menjadi lima bidang ilmu yaitu arts & Humanities, Engineering &
Technology, Life Science & Medicine, Natural Sciences, Social Sciences &

Management. Pada preprocessing beberapa tahapan proses yaitu:



21

// pipeline untulk preprocessing dan klasifikasi
festimator = new PersistentModel(
new Pipeline([
/ /PREPROCESSING
new RegexFilter([
RegexFilter: :EXTRA_WHITESPACE,
RegexFilter: :EXTRA_WORDS

1), //text cleaning
new MultibyteTextNormalizer(), //case folding - lower case

new StopliordFilter($stopwords _en), //stopwords

Gambar 3. 4 Penerapan preprocessing pada kode program

Pada gambar 3.4 merupakan gambar yang menampilkan kode program

dalam melakukan preprocessing

a) Cleaning

Contoh:

Tabel 3. 2 Contoh proses data input dan output pada cleaning

Data Input Data Output
Pendidikan  karakter peduli | Pendidikan karakter  peduli

lingkungan (studi kasus di lingkungan studi kasus di
sekolah menengah sekolah menengah
Assalihiyah Thailand) Assalihiyah Thailand

Adapun penerapan cleaning dalam kode program sebagai berikut:

new RegexFilter([
RegexFilter: :EXTRA WHITESPACE,
RegexFilter::EXTRA_WORDS

Gambar 3. 5 Kode Program Cleaning

Pada gambar 3.5 merupakan bentuk kode program text cleaning
preprocessing yang digunakan dalam memproses data seperti menghilangkan

karakter tanda baca pada teks seperti angka, username hashtag, url, mention,

dan simbol.



b) Case folding

Contoh:
Tabel 3. 3 Contoh Proses data input dan output pada case folding

Data Input Data Output
Transformasi Sampah Plastik | transformasi sampah  plastik
Berbasis  Destilasi  Panel berbasis destilasi panel surya
Surya

Adapun penerapan case folding dalam kode program sebagai berikut:

13, //text cleaning
new MultibyteTextMormalizer(), X/case folding - lower case

Gambar 3. 6 kode Program Case Folding
Pada gambar 3.6 merupakan bentuk kode program case folding yang

berfungsi untuk merubah kata yang terdapat pada kalimat sehingga menjadi

huruf kecil

c) Tokenizing
Contoh:
Tabel 3. 4 Contoh proses data input dan output pada tokenizing

Data Input Data Output
Potensi Hasil dan Toleransi | Potensi, Hasil, dan, Toleransi,
Galur-galur Inbrida Sorgum Galur-galur, Inbrida, Sorgum,
pada Tanah dengan Hara pada, Tanah, dengan, Hara,
Fosfor Rendah Fosfor, Rendah,

Adapun penerapan tokenizing pada kode program sebagai berikut:

new WordCountVectorizer(), //tokenizer

Gambar 3. 7 Kode Program Tokenizing

Pada gambar 3.7 merupakan bentuk kode program Tokenizing yang

berfungsi untuk memecah rangkaian kalimat-kalimat tersebut menjadi kata

22
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d) Stopword
Contoh:
Tabel 3. 5 Contoh proses data input dan output pada stopword

Data Input Data Output
Kerapatan dan Tutupan | Kerapatan Tutupan Kanopi
Kanopi Ekosistem Ekosistem Mangrove  Desa
Mangrove di Desa Wisata Wisata Pare Mas Lombok
Pare Mas Lombok Timur Timur

Adapun penerapan stopword pada kode program sebagai berikut:
new StopllordFilter($stopwords en), //stopwords
Gambar 3. 8 Kode Program Stopwords
Pada gambar 3.8 merupakan bentuk kode program stopword yang
berfungsi menghapus kata-kata yang tidak relevan dan mengambil kata yang

penting

e) Stemming
Contoh:

Tabel 3. 6 contoh proses data input dan output pada stemming

Data Input Data Output
Politik ~ Adaptasi  Perubahan | Politik ~ Adaptasi bah Iklim
Iklim dalam  Pendekatan dalam  Dekat  Multilevel
Multilevel Governance di Governance di Kota
Kota Semarang Semarang

Adapun penerapan stemming pada kode program sebagai berikut:
$datazet—>;pply(ne',-.' LérﬁbdaFunctinn{$stemméringgr*is, "stemmer'));
Gambar 3. 9 Kode Program Stemming

Pada gambar 3.9 merupakan bentuk kode program stemming yang
berfungsi menghapus kata-kata yang tidak relevan dan mengambil kata yang
penting



3.1.3 Penerapan Metode
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Naive Bayes adalah satu diantara jenis-jenis metode klasifikasi data yang

ada sekarang ini. Naive Bayes merupakan Klasifikasi statistik, proses tersebut

dimaksudkan untuk memprediksi probabilitas dari kelas yang ada. Naive Bayes

menjadi metode klasifikasi yang sangat sederhana dengan memperkirakan

klasifikasi atribut. Dalam menggunakan metode Naive Bayes Nilai
Probabilitas dicari terlebih dahulu  dan likelihood maksimum dari setiap
atribut untuk masing-masing kelas
Adapun contoh perhitungannya yaitu:
Tabel 3. 7 Tabel pembagian contoh dataset yang dibagi menjadi data training dan testing
Teks Judul Class
Menuju paradigma pendidikan islam
D1 .
transformatif
Percar_npuran deposito investasi dan Arts And
D2 | pewarisan uang asuransi dalam o
: - Humanities
perspektif hukum islam
D3 Sisi gender dalam pemikiran islam
liberal nurcholish madjid
Studi sistem pengisian cepat baterai
D4 kendaraan listrik berbasis papan Engineering
pengendali openevse And
Redesain pasar garung wonosoho Technology
D5 .
. dengan pendekatan arsitektur modern
Training - o : - -
Residu pestisida di sentra produksi padi . .
D6 | . Life Sciences
di jawa tengah And Medicine
D7 | Analisis nilai tambah kopi srikandi
D8 Indeks bahaya erosi pada lahan
reklamasi
— - Natural
Pengaruh antioksidan terhadap degradasi Sci
ciences
D9 . . .
plastik polipropilen
D10 Ffemb_elaja_ran jarak jauh taruna sekolah Social
tinggi kedinasan .
Faktor volume jam perencanaan ( faktor Sciences And
D11 K) Management
Testing | D12 Studi pemikiran pendidikan islam 5

modern




Tabel 3. 8 Pemecahan kata-kata pada teks dimasing-masing kategori kelas

Jumlah
Class Pecahan Kata Kata Per
Class

[menuju] [paradigma]
[pendidikan]  [islam 3]
[transformatif]  [percampuran]
Arts And [deposito] [investasi] [dan]
Humanities [pewarisan] [uang] [asuransi]
[dalam 2] [perspektif] [hukum]
[sisi]  [gender]  [pemikiran]
[liberal] [nurcholish] [madjid]
[studi] [sistem] [pengisian]
[cepat] [baterai] [kendaraan]
[listrik]  [berbasis]  [papan]
Engineering And [pengendali] [openevse]
Technology [redesain]  [pasar]  [garung]
[wonosobo] [dengan]
[pendekatan]
[arsitektur] [modern]
[residu] ~ [pestisida] [di = 2]
[sentra] [produksi] [padi] [jawa-
Life Sciences And tengah] [analisis] [nilai]
Medicine [tambah]
[kopi] [srikandi]

21

19

12

[indeks] [bahaya] [erosi] [pada]
[lahan]

[reklamasi] [pengaruh]
Natural Sciences [antioksidan] [terhadap] 12
[degradasi] [plastik]

[polipropilen]

[pembelajaran] [jarak] [jauh]
[taruna]  [sekolah]  [tinggi]
[kedinasan] [faktor] [volume] 12
[jam] [perencanaan] [faktor K]

Social Sciences And
Management

Jumlah Total Vocabulary 76

Dalam perhitungannya merujuk pada persamaan rumus di bawah ini

count (w;,C) +1 (6)
count (C) + | V|

P(wi|C) =



Tabel 3. 9 Contoh data testing yang akan dicari kategori kelasnya

Data Testing

Studi pemikiran pendidikan islam modern

[Studi] [pemikiran] [pendidikan] [islam]
[modern]

1. Class Arts And Humanities

Tabel 3. 10 Proses perhitungan untuk class arts and humanities

Studi (0 +1)/(21 + 0.0103092784
76)

Pemikiran (1+1)(21+ 0.0206185567
76)

Pendidikan (1+1)/(21 + 0.0206185567
76)

Islam (3 +1)/(21 + 0.0412371134
76)

Modern (0 +1)/(21 + 0.0103092784
76)

Jumlah 1,86320789%-

9

2. Class Engineering And Technology

Tabel 3. 11 Proses perhitungan untuk class engineering and technology

(1 +1)/(19 + 0.0210526316
76)

Pemikiran O+1)/(19 + 0.0105263158
76)

Pendidikan (0 +1)/(19 + 0.0105263158
76)

Islam (0+1)/(19 + 0.0105263158
76)

Modern (1+1)/(19 + 0.0210526316
76)

Jumlah 5,16942177e-

10

26



3. Class Life Sciences And Medicine

Tabel 3. 12 Proses perhitungan untuk class life sciences and medicine

Studi (0+2)/(12 + 0.0113636364
76)

Pemikiran (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Pendidikan (0+2)/(12 + 0.0113636364
76)

Islam (0+21)/(12 + 0.0113636364
76)

Modern (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Jumlah 1,89490153e-

10

4. Class Natural Sciences

Tabel 3. 13 Proses perhitungan untuk class natural sciences

Studi (0+1)/(12+ 0.0113636364
76)

Pemikiran (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Pendidikan (0+1)/(12+ 0.0113636364
76)

Islam (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Modern (0+21)/(12 + 0.0113636364
76)

Jumlah 1,89490153e-

10

27
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5. Class Social Sciences And Management

Tabel 3. 14 Proses perhitungan untuk class social sciences and management

Studi (0+21)/(12 + 0.0113636364
76)

Pemikiran (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Pendidikan (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Islam (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Modern (0+1)/(12 + 0.0113636364
76)

Jumlah 1,89490153e-

10

Tabel 3. 15 Hasil dari perhitungan dari masing-masing kelas dengan mengalikan hasil pada

setiap pecahan kata

Class Arts And
Humanities

0.0103092784* 0.0206185567*
0.0206185567* 0.0412371134* | 1,86320789%-9
0.0103092784

Class Engineering
And Technology

0.0210526316* 0.0105263158*
0.0105263158* 0.0105263158* | 5,16942177e-10
0.0210526316

Class Life Sciences
And Medicine

0.0113636364* 0.0113636364*
0.0113636364* 0.0113636364* | 1,89490153e-10
0.0113636364

Class Natural
Sciences

0.0113636364* 0.0113636364*
0.0113636364* 0.0113636364* | 1,89490153e-10
0.0113636364

Class Social Sciences
And Management

0.0113636364* 0.0113636364*
0.0113636364* 0.0113636364* | 1,89490153e-10
0.0113636364

Adapun penerapan metode Naive Bayes pada kode program sebagai berikut:

].‘l‘

J// ALGORITMA KLASIFIKASI

new MaiveBayes(null, 2.5)),

/f nama file model

new

fr

Filesystem('./hadi ta.model')

Gambar 3. 10 Proses penerapan metode di dalam coding
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Pada gambar 3.10 merupakan gambar yang menampilkan kode program
dalam melakukan proses penerapan metode Naive Bayes

3.1.4 Evaluasi
Pada penelitian ini evaluasi Klasifikasi dengan metode Naive Bayes

menggunakan empat jenis evaluasi yaitu Precision adalah rasio prediksi positif
yang benar dibandingkan dengan hasil prediksi positif secara keseluruhan,
Recall adalah rasio prediksi true positive dibandingkan dengan jumlah total data
true positive pada keseluruhan data yang benar positif, F-1 score adalah salah
satu perhitungan evaluasi dalam pencarian informasi yang menggabungkan
tingkat recall dan tingkat presisi, dan Accuracy adalah rasio prediksi yang benar
(positif dan negatif) terhadap total data. evaluasi tersebut dimaksudkan untuk
mengukur kinerja sistem untuk menghasilkan tingkat prediksi yang baik. Pada
evaluasi tersebut menggunakan pengukuran yang dilakukan pada confusion
matrix, confusion matrix merupakan salah satu bentuk data mining berupa
prediksi tipe klasifikasi yang juga merupakan metode pembelajaran terawasi,
dengan label yang dapat digunakan sebagai acuan dalam mengukur kinerja suatu
model, yang merepresentasikan bilangan aktif maupun ekstrinsik. Seiring
dengan nilai yang diharapkan, confusion matrix adalah bagian dari keluarga
pembelajaran  mesin yang memeriksa data yang sudah tersedia dan
mengklasifikasikannya sebagai data baru untuk membuat variabel keluaran

(nominal atau pengurutan) kelas.

S/ walidasi, confusion matrix, akurasi, dll
$report = new AggregateReport(|[
"breakdown' => new MulticlassBreakdown(),
‘confussion matrix' =» new ConfusionMatrix(),

Gambar 3. 11 Proses evaluasi dengan Confusion Matrix di dalam coding

Pada gambar 3.11 merupakan tampilan kode program perhitungan confusion

matrix yang meliputi akurasi, presisi, recall dan f1 score
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3.2 Metodologi Perancangan Alur Sistem
3.2.1 Analisa Kebutuhan Fungsi Sistem
Pada bagian analisa kebutuhan sistem akan dianalisis mengenai apa saja

yang harus bisa dilakukan sistem untuk melakukan proses klasifikasi data judul
artikel sesuai lima bidang ilmu, untuk itu dalam sistem ini perlu adanya beberapa
fungsi yang harus diterapkan pada sistem tersebut diantaranya:
1. Fungsi input judul

Merupakan bagian dari fungsi yang sangat perlu dimiliki oleh sistem ini,
dimana fungsi tersebut nantinya akan menjadi proses yang harus dilewati oleh
user dalam mendapatkan hasil akurasi yaitu dengan menginputkan judul artikel
ke dalam kolom input judul yang telah tersedia.
2. Fungsi menu prediksi

Merupakan fungsi yang akan menjadi inti dari sistem ini yaitu sebuah bagian
proses yang nantinya user akan melakukan input judul artikel yang sebelumnya
telah dilakukan pelabelan dengan kategori lima bidang ilmu, kemudian sistem
akan melakukan proses prediksi mengenai tingkat keakuratan dan kesesuaian
dari judul tersebut dengan salah satu dari kategori lima bidang ilmu.
3. Fungsi Menampilkan Prediksi

Merupakan fungsi yang akan menampilkan hasil prediksi yang telah diproses
sistem sebelumnya dimana ketika judul telah diproses oleh sistem maka akan
menghasilkan hasil tampilan berupa output yang berisi judul artikel yang telah
diinputkan sebelumnya beserta persentase akurasi dari lima bidang ilmu tersebut
4. Download dataset

Merupakan yang berfungsi untuk mendownload dataset yang ada pada sistem,
data tersebut berupa judul artikel jurnal yang telah memiliki label dengan bidang
ilmunya dalam bentuk tabel, user dapat mendownload dataset tersebut dengan
mengklik tombol unduh dataset maka dataset tersebut secara otomatis akan

terdownload.
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3.2.2 Analisa Kebutuhan Sistem

Untuk tahap ini peneliti akan menganalisa beberapa komponen peralatan
apa saja yang dapat mendukung dalam mengembangkan sistem ini, berikut adalah
beberapa komponen yang diperlukan:

1. Rubix ML
Rubix ML merupakan library PHP yang digunakan dalam membuat sistem

maupun aplikasi yang berbasis penggunaan mesin learning dalam Rubix ML
terdapat banyak fasilitas yang sangat mendukung dalam pembuatan aplikasi
sistem dengan berbagai macam tools seperti training, testing, preprocessing,
validation serta production dengan lebih dari 40 jenis algoritma baik
supervised maupun unsupervised.

2. Visual studio Code
Visual Studio Code adalah aplikasi code editor yang mampu dijalankan
disemua desktop dan operasi sistem seperti windows, linux, mac, aplikasi ini di
kembangkan oleh perusahaan microsoft, aplikasi ini menyediakan berbagai
jenis bahasa pemrograman telah tersedia di dalam aplikasi ini antara lain Java,
JavaScript, Go, C++, dan juga dengan kemampuannya yang sangat powerfull
dalam mengedit berbagai macam kode program seperti php dan python,
walaupun aplikasi ini terbilang sangat hebat namun Visual Studio mempunyai
lintas platform kode editor yang ringan, dan mudah digunakan oleh semua
kalangan dalam mengembangkan web.

3. Bootstrap
Bootstrap merupakan CSS framework yang berbasis HTML, Javascript dan
CSS yang dikembangkanuntuk membangun sebuah website yang responsive,
bootstrap juga sangat populer bagi kalangan developer karena memudahkan

mereka dalam mengembangkan website.
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3.2.3 Analisa alur sistem
Pada Analisis alur sistem, akan dibuat sebuah flowchart yang
menunjukkan alur perancangan dan sekaligus alur kerja dari sistem ini, dimana

flowchart dari alur perancangan ini dapat dilihat pada gambar

Pengumpulan
Data

Data Valid

LAM) o

Perancangan Sistem

S

Implementasi Sistem

¥

Penerapan Metode

l

Pengujian Sistem

¥

Pelaparan

¥

Selezai

Gambar 3. 12 Flowchart perancangan alur sistem

Pada Gambar 3.12 adalah gambar flowchart perancangan alur sistem
dimana pada gambar tersebut menunjukkan beberapa tahapan yaitu yang dimulai
dari proses pengumpulan data garuda kemudian mengolah data tersebut sehingga
menjadi data yang valid dan divalidasi oleh pengembang dari website garuda

tersebut, setelah itu dilakukan perancangan sistem dan melakukan implementasi
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dalam membangun sistem tersebut dengan proses coding serta membuat user

interface sistem tersebut kemudian dilakukan pengujian sistem.

User Membuka
Sistem

l

User Menginput Judul
Artikel

Sistem-Melakukan
Proses Klasifikasi

i

W

selesai

Gambar 3. 13 Flowchart alur fungsi sistem

Pada Gambar 3.13 merupakan flowchart dari sistem yang akan
dikembangkan dimana flowchart tersebut berupa alur fungsi dalam
menggunakan sistem tersebut yang mana dalam sistem tersebut diawali dengan
user menyiapkan perangkat device yang diperlukan dalam mengakses web
sistem berupa perangkat komputer maupun laptop setelah perangkat tersebut
sudah siap user selanjutnya masuk ke dalam sistem tersebut setelah sistem
terbuka maka sistem tersebut akan menampilkan sebuah halaman dengan tiga
menu bar berupa menu Home, Dataset, dan Predict untuk menjalankan sistem
tersebut user perlu masuk pada menu predict kemudian user memasukan data
berupa judul artikel yang dapat diambil dari menu dataset ke dalam kolom input
yang terdapat di menu predict selanjutnya user mengklik tombol predict untuk
sistem dalam melakukan proses prediksi dengan metode Naive Bayes setelah
beberapa saat maka sistem akan mengeluarkan output hasil prediksi berupa judul
artikel beserta akurasi di lima bidang ilmu. Setelah mendapatkan hasil prediksi

maka proses tersebut selesai.
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3.3 Perancangan Interface

Perancangan interface pada sistem yang dibuat dalam penelitian kali ini
adalah berupa desain mockup yang nantinya akan diimplementasikan dalam
pembuatan sistem tersebut. Berikut ini adalah rancangan interface dari
program Klasifikasi Bidang Ilmu Pada Publikasi Terindeks Garuda

Menggunakan Metode Naive Bayes berbasis web:
1. Tampilan Menu Bar

Merupakan rancangan tampilan menu-menu yang berada di samping Kiri

dari isi halaman:

MENU
# Home
IR Dataset

Lu  Predict

Gambar 3. 14 Rancangan tampilan menu bar

Pada gambar 3.14 merupakan gambar rancangan bentuk menu bar
yang akan diimplementasikan pada user interface sistem yang akan dibuat
dimana pada tampilan tersebut terdapat 3 menu utama yaitu menu home,
dataset dan predict, tiga menu tersebut nantinya akan terletak pada samping
Kiri dari isi halam
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2. Halaman Home

halaman home adalah halaman yang menampilkan judul tugas akhir
beserta deskripsi tugas akhir.

AWeb Page
OQ XQ (rps/ =) @
& BAYES =
Ay KLASIFIKASI BIDANG ILMU PADA PUBLIKASI TERINDEKS GARUDA MENGGUNAKAN
“ METODE NAIVE BAYES
Home Klasifikasi Data Mining
W Dataset Deskripsi Tugas Akhir
ol i Pada penelitian &
dian tahip sl
m Gimaksydkan skan membenkan manfast dalam memudahkan melakukan pencarian
Tugas Akhir Kusume Hodi Wijuoya Prodi Teknik Informatis
A | e | R W/ 7

Gambar 3. 15 Halaman Home

WI —

KLASIFIKASI BIDANG ILMU PADA PUBLIKASI TERINDE GARUDA MENGGUNAKAN METODE NAIVE BAYES

Klasifikasi Data Mining

Deskripsi Tugas Akhir

Pada penelitian kak ini menggunakan metode Natve Bayes, Tujuan tian pengg.nasn.metodeint sdalah uptuk if
menerapkan teknik supervised

terbentuk berdasarkan per

date babilitas. . Metode yang juga dikenal sebagai Naive Bayes Classifier ini
ifikesh objelt i i3s3 yang Bkam detang ddngan mensht.kan tabel kelas ke instance / catatan mangdnakah Brebablitas bersyarbt. Probabilitas bersyarat merupakan ukuran peluang

va lan yag telah (dengan asumsi, praduga. pemyat 3an. atau terbukt) tenadi. Kemudian data yang akan diolah dergan metode ini adalah data yang berupa judul antike! ata
Garuda data yang dikumpulkan akan diklasifikasi menjadi lima bidang yaitu arts & Mumanities, E-gineering & Technology, Life Science & Medicine, Natural Sci cial Soences & Management. Setel:

3patkan hasiFOUTpUY SESUaH yang Giharapkan apabila Sudan sesuai kiteria maks proses-lersebul-sudah-seiesar

data publikasi yang terklasificasi sesusi dengan lima bidang ilmu yang telah ditentukan

‘Tugas Akhir Kusuma Hadi Wijuaya Prodi Teknik Informatika

Gambar 3. 16 Halaman Home full screen
Pada Gambar 3.15 dan 3.16 Adalah tampilan dari halaman home
yang mana tampilan tersebut berisi judul tugas akhir dan deskripsi tugas

akhir dan beberapa gambar slide show yang berkaitan dengan tema dari



lima bidang ilmu.

Halaman Dataset

Halaman dataset adalah bagian halaman yang berfungsi

menampilkan dataset.

untuk
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A Web Page

O w X Q (https:// 7) @
& BAYES =
MENY Halaman Dataset
& Home Noive Bayes

Sompel Data Yang Di kan dalam penels Ini M kan Data Dari Datab: Garuda.
I Dataset

Data Garuda
sl Predict

No. Judul Bidang limu

1 | Perspektit Hukum Islam Perspektif Hukum Isiom

Arts_&_Humanities

2 Edukasi Manajemen Pola Hidup Sehat di Desa Pegagan Julu Kabupaten Dairi

Arts_&_Humanities

3 Desain Sistem Monitoring Bullding Automation Berbasis ioT

Engineering_&_Technology

4 |vemp of Bl Diversity in ic Terms

Engineering_&_Technology

5 Evaluasi Mutu Hosil 4 Macam Olahan Manggo

Life_Sciences_&_Medicine

6 Manajemen Rantai Pasok Jamur Tiram di Kota Denpasar

Life_Sciences_&_Medicine

7) PKM Felatihan Mitigasl Bencana Alam bogi Siswa SMAN 3 Solok

Notural_Sciences

8 Kajian Jejak Ekologis Kecamatan Mijen Kota Semarang Tahun 2016

Naturol_Sciences

q Design Of Web-based Qr-code Absence At The Arts & Humanities Office

=seaes =]

Gambar 3. 17 Halaman Dataset

Social_Sciences_&_Management

i

D)

Halaman Dataset

Naive Bayes
Sampel Data Yang Digunakan dalam penelitian Ini Menggunakan Data Dari Database Garuda.

Data Garuda

& Unduh Dataset

No. Judul

Bidang Iimu

1 Perspektif Hukum lslam Perspektif Hukum lelam

Arts_& Humanities

2 | Edukasi Manajemen Pola Hidup Sehat di Desa Pegagan Julu Kabupaten Dairi

Arts_&_Humanities

3 | Desain Sistem Monitoring Building Automation Berbasis loT

Engineering_&_Technalogy

4 | The

P of Diversity in E ic Terms

Engineering_&_Technology

5 | Evaluasi Mutu Hasil 4 Macam Olahan Mangga

Life_Sciences_&_Medicine

6 Manajemen Rantai Pasok Jamur Tiram di Keta Denpasar

Life_Sciences_&_Medicine

7 PKM Pelatihan Mitigasi Bencana Alam bagi Siswa SMAN 3 Solok

Matural_Sciences

8 Kajian Jejak Ekologis Kecamatan Mijen Kota Semarang Tahun 2016

Natural_Sciences

q Design Of Web-based Qr-code Absence At The Arts & Humanities Office

Soclal_Sciences_&_Management

P

Gambar 3. 18 halaman Dataset Full Screen

Pada Gambar 3.17 dan 3.18 Merupakan tampilan halaman dataset,

dimana halaman tersebut nantinya akan menampilkan data yang berupa
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judul artikel dan bidang ilmunya dalam bentuk tabel, kemudian pada
halaman tersebut juga akan dilengkapi fitur download dataset sehingga
nanti user dapat mengunduh data tersebut.

Halam Predict

Halaman predict merupakan halaman inti dari sistem yang akan dibangun
kali ini dimana halaman tersebut nantinya yang akan digunakan dalam

melakukan pengujian akurasi dari setiap judul yang kan diuji.

AWeb Page

QO X mmr ] &)

= BAYES =

MENU

HALAMAN PREDIKSI

# Home Masukkan Judul

B Dataset Naive Bayes Classification

(mouukkaﬂ judul
! Predict )

Tuges Akhir Kusuma Hadi Wijuaye Prodi Teknik Informatika.

i

Gambar 3. 19 Halaman Predict

Pada Gambar 3.10 adalah rancangan gambar halaman prediksi yang
akan diimplementasikan dalam pembuatan web Kklasifikasi judul artikel,
pada halam tersebut berisi kolom untuk menginput judul artikel serta button

untuk aksi dalam memproses klasifikasi tersebut.
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Output dari halaman predict

Rancangan tampilan output halaman prediksi merupakan tampilan yang
sangat penting dari sistem ini yang mana nantinya dari tampilan output
tersebut user dapat mengetahui hasil dari prediksi akurasi judul artikel.

AWeb Page

A X @ ) O
& BAYES =

MENU HALAMAN PREDIKSI

A Home Masukkan Judul

M8 Dataset Naive Bayes Classification
Gphkasr Korektor Kalimat Berbasis A )

Aplikasi Korektor Kalimat Berbasis Android Untuk Anak Tunarungu

L4 Predict

Arts_&_Humanities = 01968085106383
Engineering_& Technology = 0.26329787234043
Life_Sciences_&_Medicine = 0013297872340426
Notural_Sciences = 0.15425531914894

Social_Sciences_&_Management = 0.37234042563191

Tugas Akhir Kusumo Hodkyiiuaya Predi Teknik infoliatika

7,

Gambar 3. 20 Halaman output predict
Pada Gambar 3.11 merupakan rancangan gambar output yang
nantinya akan diaplikasikan dalam pembuatan sistem Kklasifikasi judul
artikel, rancangan tampilan output tersebut nantinya akan menampilkan
judul artikel yang telah diinput oleh user dan diproses oleh sistem beserta

bidang ilmunya.



BAB IV
HASIL DAN ANALISIS PENELITIAN

4.1 Implementasi User Interface (Ul)

a. Tampilan Menu Bar
Berikut merupakan hasil tampilan menu bar pada sistem Klasifikasi artikel jurnal

yang telah diimplementasikan.

== BAYES

MEMLI

& Home

W Datasat

. Predict

Gambar 4. 1 Tampilan Menu Bar
Pada gambar 4.1 adalah gambar hasil implementasi untuk tampilan
menu bar yang telah dibuat pada sistem Kklasifikasi judul artikel jurnal
publikasi garuda, pada menu bar tersebut terdiri dari tiga menu yaitu menu
Home, dataset dan predict menu tersebut terletak di sebelah Kiri dari isi

halaman.
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b. Halaman Home
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Berikut merupakan tampilan halaman home yang berisi deskripsi tugas akhir

= BAYES

MENU

# Home

® Dataset

& Predict

KLASIFIKASI BIDANG ILMU PADA PUBLIKASI TERINDEKS GARUDA MENGGUNAKAN
METODE NAIVE BAYES

Deskripsi Tugas Akhir

Pada penelitian kali ini menggunakan metode Naive Bayes. Tujuan dari penggunaan metode ini adalah untuk data faktor-faktor

Metode yang juga dikenal sebagai Naive Bayes Classifier ini menerapkan teknik supervised Kiasifikasi objek di masa yang akan datang dengan menentukan label kelas ke
instance / catatan bersyarat. iltas bersyarat ukuran peluang suatu peristiwa yang terbentuk berdasarkan peristiwa lain yang
telah (dengan asumsi, praduga, pernyataan, atau terbukti) terjadi. Kemudian data yang akan diolah dengan metode ini adalah data yang berupa judul artikel atau jurnal
yang terindeks dari portal Garuda, data yang dikumpulkan akan diklasifikasi menjadi lima bidang yaitu arts & Humanities, Engineering & Technology, Life Science &

Medicine, Natural Sciences, Social Sciences & Management. Setelah semua data tersebut terkumpul kemudian kemudian data tersebut diolah dengan melakukan proses
preprocessing yaitu melakukan proses cleaning, case folding, Tokenizing, Stopword, Stemming setelah selesa preprocessing kemudian data tersebut diolah menggunakan
metode Naive Bayes setelah dilakukannya proses peaefapan.metode tersebut maka akan menghasilkan output berupa akurasi, presisi dan recall kemudian tahap

selanjutnya adalah evaluasi, evaluasi dilakukan quaa mefigetahu apakah dari proses tersebut mendapatkan hasil output sesuai yang diharapkan apabila sudah sesuai
kriteria maka proses tersebut sudah selesat daft penelitian ini-dimaksudkan akan memberikan manfaat dalam memudahkan melakukan pencarian data publikasi yang
terklasifikasi sesuai dengan lima bidana flmu yang telah ditentukan.

Gambar 4. 2 Tampilan halaman awal sistem klasifikasi

Pada gambar 4.1 merupakan gambar tampilan halaman home dimana

tampilan tersebut berisi judul tugas akhir dan deskripsi tugas akhir yang

memuat apa saja yang dilakukan dalam penyusunan tugas akhir serta apa saja

komponen yang diperlukan dalam membangun sistem pada tugas akhir

tersebut, pada halaman home juga menampilkan gambar-gambar yang

berkaitan dengan lima bidang ilmu dalam pembuatan tugas akhir tersebut

yaitu arts & Humanities, Engineering & Technology, Life Science &

Medicine , Natural Sciences, Social Sciences & Management.
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¢. Halaman dataset

Dibawah ini merupakan tampilan halaman dataset

e=BAVES -

_—
Halaman Dataset
# Home
™ Dataset
Sampal Data ¥ang Digunakan dalam penelitian Ini Menggunskan Data Dar Datzbase Garuds.
Predict
Data Garuda
L T e
1 Derspeldif Hukum Islam Perspektif Hukum islam Arts_&_Humanities
2 IbM TERAPT PRAKTIS BAGI KELUARGA ANAK TUNARUNGU Arts_8&_Humanities
3 Edukasi Mangjemen Pola Hidup Sehat di Desa Pegagan Julu Kabupaten Daifi Arts_ &1 Humanities
4 RELIGIOUS LIFE OF MUSLIM STUDENT IN NON-ISLAMIC SCHOOL: Arts_& Humanities
5 PENGARUH TANGGUNGMWAE ORANGTUA TERHADAS PERTUMEUHAN ROHANI KAUM REMA A WS/A 13-16 TAHUN DI DESA LUMEAN LOBU KECAMTAN BONATUA Arts_8&_Humanities

LUNASI KABUPATEN TOBA SAMOSIR TAHUN 2017

6 AGAMA:SEBUAH UPAYA 3454 MANUSA (Perspekiif-Diskogis Arts_8_Humanities

INFORMATION AND COMMUNICATION FECHNOLOGY (ICT) ORIENTED TASK IN ENGLISH TEXTBOOKS Arts & Humaritiss

8 PROMOTING INFORMATON AND COMMUNICATON TEGH!OL Arts 8 Fumanities

9 Thecficency and Shedliveness of The Distribution of ZakatiFu Arts_8_Humarities

10 JME]0AST IOENTITAS ORANG JEMBER:

A PENDALUNGAN BESERTA EFE /YA Arts & Humanities

71+ Penganub Metode Disk < Tesh:dar 1iotivasi Belajar Pendidikan Anam: Gatolik Pz 2 Sisv. K25 VIll SMP Negeni 2 Oz ¥abupztar 1 Arts & Humaritiss

12 PERSEPSI MAHAS'SWA K& TERHADAP FILM MARCSOR THE MACWIZ

et 8 Humanities

13 HUBUNGAN EFXASID 3L AJMR SEWA D

PEDAMAR'! TSI Himanities
14 THEROLE OF THE ETION INTERR ATIONAL CC THE RED CROSS ICRQ) IN THE 2017 L 2YA REVOLLITION Arts 8 Homenitiss

Gambar 4. 3 Tampilan halaman dataset

Halaman Dataset

Naive Bayes
sampel Data Yang Digunakan dal litian Ini Data Dari Database Garuda.
Data Garuda Linduh Datase
No. Judul - Bidang llmu
1 Perspekiif Hukum Islam Perspekiif Hukum fslam Arts_8& Humanities
2 IbM TERAPI PRAKTIS BAGI KéWEMmNMUNGU T - ! 'y Arts_8_Humanities
3 Edukasi Manajemen Pola H\du; Sehat di Desa Pegagan Jull Kabupaten Dairt | Arts_&_Humanities
4 RELIGIOUS LIFE OF MUSLIM STUDENT IN NON-ISLAMIC SCHOOL J Arts_& Humanities
5 PENGARUH TANGGUNGJAWAB ORANGTUA TERHADAP PERTUMBUHAN ROHANI KAUM REMAJA USIA 13-16 TAHUN DI DESA LUMBAN LOBU  Arts_& Humanities

KECAMTAN BONATUA LUNASI KABUPATEN TOBA SAMOSIR TAHUN 2017

AGAMA: SEBUAH UPAYA PEMBEBASAN MANUSIA (Perspekiif-Dialogis Islam dan Krister) Arts_& Humanities
INFORMATION AND COMMUNICATION TECHNOLOGY (ICT) ORIENTED TASK IN ENGLISH TEXTBOOKS Arts_& Humanities
PROMOTING INFORMATION AND COMMUNICATION TECHNOLOGY IN INDONESIA Arts_&_Humanities
The Efficiency and Effectiveness of The Distribution of Zakat Funds in Yogyakarta ‘s Baznas Arts_&_Humanities
IMAJINAS| IDENTITAS ORANG JEMBER: WACANA PENDALUNGAN BESERTA EFEKNYA Arts_&_Humanities

Gambar 4. 4 Tampilan halaman dataset full screen

Pada gambar 4.3 dan 4.4 adalah tampilan halaman dataset dimana

pada halaman tersebut menampilkan data garuda yang telah diberi label

ses
bid

uai dengan bidang ilmunya, data tersebut berjumlah 500 masing dari
ang ilmu terdapat 100 data judul artikel jurnal publikasi.pada halaman
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dataset juga terdapat menu download yang berfungsi untuk mendownload
dataset tersebut.

d. Download button

Dibawah ini merupakan tombol download yang tersedia pada halaman
dataset

FUnduh Dataset

Gambar 4. 5 Download button
Pada gambar 4.3 merupakan menu download button dimana tombol
tersebut berfungsi untuk mendownload dataset yang terdapat pada halaman

tersebut, dimana user cukup hanya mengklik tombol tersebut kemudian

dataset secara otomatis akan terdownload ke dalam devise user

e. Proses download dataset

Dibawah ini merupakan tampilan proses ketika user mendownload dataset

(ELLARGA ANAK TUNARUNGU

Sehat di Desa Pegagan Julu Kabupaten Dai
STUDENT IN NON-ISLAMIC SCHOOL

N GTUA TERHADAP PERTUMEUHAN ROHANT KAUM REMAJASIA 93: 15 TAHUN D4OESALUMEAN 103 KECANTAN BONATL L% LUNASI KABUPATEN TOEA

45N 1t SNUSIA, (Perspektif-Dizlegis Islam dan Krister)

TECHNOLOG! (1T} SFUENTED TASK I ENGLISH TEXTBOOKS

it
it
it
ris_8_Humani ite:
it
itie
it

Gambar 4. 6 Proses dataset yang telah terdownload
Pada gambar 4.4 merupakan tampilan ketika user mendownload dataset

tersebut dimana user setelah mengklik tombol unduh tersebut data akan

terunduh ke dalam folder download di perangkat komputer pengguna.
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f. Tampilan halaman predict

Berikut merupakan tampilan halaman prediksi

e=BAYES -

Halaman Predict

# Home

= Dataset Masukkan Judul

) Naive Bayes Classification
 Predict

masukkan judul

Gambar 4. 7 Tampilan halaman Predict

= BAYES

Halaman Predict

Masukkan Judul

Pred:

Naive Bayes Classification

masukkan judul

Gambar 4. 8 Tampilan halaman Predict full screen

Pada gambar 4.7 dan 4.8 merupakan tampilan pada halaman predict
dimana halaman tersebut menampilkan kolom input yang nantinya user akan
memasukkan judul artikel ke dalam kolom tersebut, kemudian di dalam

halaman tersebut juga terdapat predict button yang mana tombol tersebut
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berfungsi untuk memproses prediksi yang akan dilakukan oleh sistem
tersebut

g. Output dari hasil prediksi
Berikut adalah gambar output halaman prediksi

= BAYES

MENU

Halaman Predict

# Home
Masukkan Judul

= Dataset
Naive Bayes Classification

1 Predict

IPENGARUH MOTIVASI DAN KEDISIPLINAN TERHADAP KINERIA KARYAWAN PADA PT. CHAROEN POKPHAND INDONESIA
Arts_&_Humanities = 7.9999743997009€-7
eeeee & Technology = 0.99999680001024
icine = 7.9999743997009E7
9997439970096
& Management = 7.9999743997009E-7

Gambar 4. 9 Tampilan output hasil prediksi

Pada gambar 4.6 merupakan tampilan output hasil prediksi dimana
tampilan output tersebut berupa judul artikel beserta bidang lima ilmunya,
dalam output tersebut terdapat 5 bidang ilmu dengan masing-masing
memiliki nilai akurasi dimana akurasi tertinggi menunjukkan bahwa bidang
ilmu tersebut sesuai dengan bidang ilmu dari judul artikel jurnal yang telah
diinputkan dan pada gambar diatas user memasukkan judul dari bidang ilmu
Engineering & Technology dan Kketika sistem memproses prediksi
menghasilkan bahwa dari lima bidang ilmu yang tampil hanya Engineering &
Technology yang memiliki nilai prediksi tertinggi. Dengan tampilan tersebut
memeungkinkan user akan lebih mudah mengetahui kategori bidang ilmu

dari judul artikel yang user cari.
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4.2 Pengujian Sistem

Tahap selanjutnya merupakan pengujian sistem, dimana pengujian yang
digunakan pada penelitian ini memakai pengujian black box testing, black box
testing merupakan teknik pengujian sebuah sistem yang bertujuan untuk
mengetes apakah sistem berjalan normal sesuai fungsi yang direncanakan, dalam
black box testing memiliki beberapa macam jenis diantaranya, function testing,
non-functional testing, dan regression testing. Untuk pengujian kali ini
menggunakan jenis function testing yang mana akan dilakukan pengujian di

setiap fungsi yang terdapat pada sistem.
Tabel 4. 1 Pengujian Black Box

Skenario N Hasil )
y Kasus Pengujian ™ Kesimpulan
Pengujian Pengujian
_ Halaman ;
Tampil dataset Sesuai Normal

menampilkan dataset

Menginput judul
) artikel jurnal publikasi i
Input judul Sesuali Normal
ke dalam kolom

predict

Mengecek output hasil
_ | prediksi klasifikasi i
Test hasil prediksi i — Sesuai Normal
judul artikel jurnal

publikasi

Melakukan download
Download dataset | dataset yang terdapat Sesuai Normal

pada halaman dataset

Pada Tabel 1 merupakan hasil pengujian sistem dimana dalam penujian
tersebut ada empat pengujian fitur dalam sistem yaitu fitur untuk menampilkan
dataset, fitur untuk menginput judul, fitur untuk melihat hasil prediksi, dan yang

terakhir berupa fitur untuk mendownload dataset dan dari pengujian black box
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tersebut fitur berjalan sesuia dengan yang diharapkan.

Hasil yang didapat dari pengujian sistem yang dilakukan menunjukkan
bahwa sistem klasifikasi judul artikel publikasi terindeks berbasis web ini, sudah
dapat menjalankan setiap fungsi yang dimiliki dengan baik. Setidaknya ada 4

fungsi utama pada sistem yang berhasil berjalan dengan normal dan semestinya

4.3 Analisa Hasil Validasi Penerapan Algoritma Naive Bayes
Tahap ini merupakan bagian dari tahapan untuk mengetahui sejauh mana

tingkat akurasi sistem yang telah dibuat
Tabel 4. 2 Jumlah Data

Nama Data Jumlah (%) Jumlah angka
Data Training 80% 400
Data Testing 20% 100

Total Data : 500

Tabel 4. 3 Rincian Data

Engineerin Lire Social
Arts & 9 9 Science Natural .

class Humanities & & Sciences SCIences c:

Technology Medicine Management

Data 80 80 80 80 80
Training

Data 20 20 20 20 20
Testing

Dari data tersebut nantinya akan menghasilkan akurasi berupa confusion
matrix, dari confusion matrix ini akan dilakukan pencarian nilai akurasi, presisi,
recall dan F 1 score . Dari hasil training yang telah di uji coba menghasilkan
confusion matrix dengan nilai accuracy,precision,recall dan F-1 Score sebagai
berikut:



Tabel 4. 4 Confusion Matrix
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Actually Positive(1)

Actually Negatif(1)

Predicted Positive(1)

20 (TP)

80 (FP)

Actually Negatif(1)

80 (FN)

80 (TN)

"true
"true

positives": 28,
negatives": &8,

"false positives": 28,
“false negatives": 88,

GambaF4. 10. Output hésil Confusion Matrix

Gambar 4.10 merupakan output confusion matrix dari hasil percobaan

yang dilakukan mendapatkan hasil true poisitives 20, true negatives 80, false
positive 80, dan false negatives 80.

Dengan hasil yang didapatkan dari confusion matrix maka akan didapatkan hasil
accuracy, precision, recall, f1 score

Tabel 4. 5 Hasil Pengukuran Accuracy, Recall, Precision, F1 score

Accuracy Precision Recall F1 score
0.44 0.04 0.2 0.06
Training model.... Model disimpan.... OK {

"breakdown”: {
"overall”: {

"accuracy”: 8.44080808086868086,

"balanced accuracy”: 8.5,

"precision": 8.84,

"recall”

a2,

Gambar 4. 11 Pengukuran Accuracy, Recall, Precision, F1 score
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Gambar 4.11 menunjukkan bahwa hasil pengujian dengan sampel data 500
judul artikel dengan Naive Bayes mendapatkan hasil nilai akurasi sebesar 0.44
dengan presisi, recall, f-1 score masing-masing mendapat nilai 0.06, 0.04, dan
0.2, dengan demikian menunjukkan bahwa metode Naive Bayes masih kurang
maksimal untuk melakukan klasifikasi judul artikel jurnal publikasi garuda
dimana metode tersebut hanya menghasilkan akurasi 0.44 dimana hasil tersebut
masih tergolong kategori rendah. Terdapat beberapa faktor yang juga dapat
menjadi penyebab nilai akurasi yang rendah pertama adalah data, dimana data
yang peneliti gunakan terbilang data yang masih sangat kotor dan perlu banyak
pembersihan yang mana pembersihan yang lebih dalam akan mengubah nama
data tersebut yang berupa judul sehingga itu tidak bisa dilakukan oleh peneliti
yang mana akan mengubah substansi dari arti judul tersebut, kemudian yang

kedua banyak ditemukan beberapa tema judul yang tidak sesuai bidang ilmunya.

4.4 Pembahasan hasil akurasi

Pada hasil akurasi menunjukkan hasil yang masih belum sesuai yang
diharapkan -,hasil tersebut masih tergolong sangat rendah dimana hasil
akurasinya hanya sebesar 0.4400 dengan presisi, recall, f-1 score masing-masing
mendapat nilai 0.066, 0.04, dan 0.2, hasil tersebut tergolong masih rendah,
terdapat banyak faktor yang menjadi pemicu rendahnya hasil akurasi pertama
kondisi data dimana data tersebut belum akurat dan masih terdapat beberapa
kesamaan kata atau kalimat dari satu bidang ilmu ke bidang ilmu lainnya,
kemudian terdapat beberapa tema judul yang tidak sesuai dengan bidang
ilmunya sehingga menyebabkan tingkat akurasi rendah.



Tabel 4. 6 Judul yang memiliki tema yang tidak sesuai bidangnya.
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Majapahit

) ) Bidang ilmu
) Bidang ilmu yang
No. Judul Artikel yang
terlabel
seharusnya
Perancangan Kampanye Etika ) _
o ] Engineering & Arts And
1. | Komunikasi pada Media N
) Technology Humanities
Sosial
Deteksi Dini Kesehatan Dan
Edukasi Ergonomi Pada Engineering & Life Sciences &
2 Karyawan Elling Custom Technology Medicine
Made Bra
The Role of Christian
Religious Arts & Humanities _ :
_ ; Engineering & Arts And
3. | as a Strategy in Dating N
. Technology Humanities
Radicalism of Arts &
Humanities in Indonesia
Pengaruh Islam Sebagali
Salah Satu Penyebab ; Arts And
4. : Natural Sciences »
Mundurnya Kerajaan Humanities

Pada Tabel 2.7 merupakan tabel yang berisi contoh judul yang

mempengaruhi nilai akurasi, pada tabel tersebut berisi judul-judul yang

memiliki tema tidak sesuai bidangnya seperti tabel satu dimana pada judul

tersebut bernama “Perancangan Kampanye Etika Komunikasi pada Media

Sosial” yang mana judul tersebut telah memiliki label bidang ilmu Engineering

& Technology tetapi

pada judul tersebut mengangkat tema Arts And

Humanities dan seharusnya juga masuk bidang tema Arts And Humanities,

kemudian pada judul 2 yang berjudul “Deteksi Dini Kesehatan Dan Edukasi

Ergonomi Pada Karyawan Elling Custom Made Bra” dimana judul tersebut
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mengangkat tema Life Sciences & Medicine tetapi pada dataset telah terabeli
Engineering & Technology kemudian pada judul 3 yang berjudul “The Role of
Christian Religious Arts & Humanities as a Strategy in Dating Radicalism of
Arts & Humanities in Indonesia” judul tersebut mengangkat tema keagamaan
tetapi telah memiliki label pada bidang ilmu Engineering & Technology
dimana seharusnya judul tersebut masuk pada bidang ilmu Arts And
Humanities, kemudian untuk judul 4 yang berjudul “Pengaruh Islam Sebagai
Salah Satu Penyebab Mundurnya Kerajaan Majapahit” pada judul tersebut
mengangkat tema sejarah islam dan majapahit yang seharusnya masuk bidang
ilmu Arts And Humanities naman pada dataset judul tersebut memiliki label
Natural Sciences. Pada dasarnya contoh judul diatas bukan faktor satu-satunya
penyebab rendahnya tingkat akurasi pada penelitian dan dimungkinkan masih
banyak faktor-faktor yang menyebabkan rendahnya nilai akurasi seperti
misalnya penggunaan dua bahasa dan kemiripan kata dan kalimat.



BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Hasil yang didapatkan dalam penelitian ini menunjukkan bahwa Klasifikasi
Bidang Ilmu Pada Publikasi Terindeks Garuda Menggunakan Metode Naive
Bayes belum cukup maksimal dalam mendapatkan tingkat akurasi yang
diharapkan, dari 500 dataset yang telah dilakukan proses training yaitu dengan
data sampel 400 dan data testing 100 hanya mendapat hasil akurasi sebesar 0.44
sedangkan presisi, recall, dan F1 Score masing-masing mendapat nilai 0.04, 0.2,
dan 0.06 hasil tersebut tergolong masih rendah, banyak faktor yang menjadi
pemicu rendahnya tingkat akurasi dari penelitian ini pertama yaitu data yang
digunakan masih kurang tepat dikarenakan memang dari pihak pengembang
data-data tersebut tidak bisa diubah oleh pihak luar termasuk penulis dari
penelitian ini, yang kedua ialah masih terdapat banyak data yang memiliki
tingkat kemiripan baik perkataan maupun kalimat di beberapa bidang ilmu yang
berbeda kemudian banyak tema judul artikel jurnal yang tidak sesuai dengan
bidang ilmunya, jadi hal ini menjadi kesulitan tersendiri dalam mendapatkan
nilai akurasi yang tinggi, dilihat dari nilai hasil akurasi yang hanya sebesar 0.44

menjadikan metode naive bayes kurang akurat dalam melakukan klasifikasi ini

5.2 Saran
Saran untuk perangkat Sistem:

1. Untuk penelitian selanjutnya, perlu adanya tambahan algoritma lain untuk
menunjang hasil keakuratan suatu hasil yang lebih baik.

2. Dikarenakan nilai akurasi yang dihasilkan masih tergolong rendah, untuk
pengembangan berikutnya bisa dilakukan dengan metode yang berbeda
selain Naive Bayes

3. Menggunakan data sampel yang lebih akurat.

4. Desain rancangan tampilan sistem bisah lebih dikembangkan lagi

5. Untuk perangkat sistem fitur-fitur di dalamnya bisa dikembangkan lagi
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